
大域特徴でスタイル変換

局所 大域 局所 大域 局所 大域
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結果
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結果

• 10人の被験者、 それぞれに 1500枚の画像を提示
• 90%の色付け結果を自然と回答

自然 不自然

22



比較 ・ Larsson+

• “Learning Representations for Automatic Colorization”
[Larsson+ ECCV ’ 16]

• ハイパーコラムを作り 、 色 (ヒスト グラム )の分類問題に
• モデルは VGG [Simonyan+ ’ 14] を利用
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比較 ・ Zhang+

• “Colorful Image Colorization” [Zhang+ ECCV ’ 16]
• ヒスト グラムの分類問題として色を推定
• 各クラスのバランスを調整
• モデルは VGG [Simonyan+ ’ 14] を利用
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比較

入力画像 [Larsson+ ’16] [Zhang+ ’16] [Iizuka+ ’16]
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比較

入力画像 [Larsson+ ’16] [Zhang+ ’16] [Iizuka+ ’16]
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比較

入力画像 [Larsson+ ’16]

[Zhang+ ’16] [Iizuka+ ’16]
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失敗例

入力 正解 提案手法 26



Webサービス

http://hi.cs.waseda.ac.jp:8082/
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まとめ

• 大規模なデータを集めやすい
• 普通のモデルがあまり う まく いかない
• 大域特徴と局所特徴の統合が重要

彩度マップ

中レベル特徴抽出
ネットワーク

色付け
ネットワーク

輝度マップ
（入力画像）

低レベル特徴抽出
ネットワーク

大域特徴抽出ネットワーク

統合レイヤ

20.60%  庭園
16.13%  アーチ
13.50%  修道院
7.07%  植物園
6.53%  ゴルフ場

推定シーン

分類
ネットワーク
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GANについて



Generative Adversarial Network (GAN)
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Generative Adversarial Network (GAN)
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Generative Adversarial Network (GAN)
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Generative Adversarial Network (GAN)
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Generative Adversarial Network (GAN)
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Generative Adversarial Network (GAN)
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Generative Adversarial Network (GAN)
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Generative Adversarial Network (GAN)
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Generative Adversarial Network (GAN)
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画像補完



画像補完

• 指摘された領域の補完
• Dilated Convolutionで空間解像度を上げる
• Generative Adversarial Network (GAN)使用

• 本物の画像と補完された画像を識別
• 識別器でロスを計算
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画像補完
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• Dilated Convolutionで空間解像度を上げる
• Generative Adversarial Network (GAN)使用
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Hole

Ω
Ω

Influencing region

Ω Ω
畳み込み層 拡張畳み込み層
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画像補完

• 指摘された領域の補完
• Dilated Convolutionで空間解像度を上げる
• Generative Adversarial Network (GAN)使用

• 本物の画像と補完された画像を識別
• 識別器でロスを計算

Global Discriminator

Local Discriminator

Completion Network

Dilated Conv.
Image + Mask

Real or Fake

Output
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画像補完
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